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Прозорість системи правосуддя та відкритість інформації про хід розгляду 

справи і виконання судового рішення є основою суспільної довіри. Відкритий 

реєстр судових рішень України не забезпечує реальної прозорості та відкритості 

інформації про здійснення правосуддя, а отже, не здатен зміцнити довіру до 

системи в суспільстві. Показники ефективності роботи судів, такі як 

співвідношення суми коштів, що були стягнуті, до тих, що мають бути стягнуті, 

становлять приблизно 0,1%, в той час як суди перевантажені і майже не здатні 

ефективно вирішувати та запобігати виникненню спорів. 

Наша мета – розробити систему моніторингу та збору даних на основі 

індикаторів, яка дозволить швидко та гнучко виявляти зміни в судовій системі. 

Зокрема, пропонується створити базу даних з використанням Єдиного 

державного реєстру судових рішень (https://reyestr.court.gov.ua/) та порталу 

відкритих даних (https://cutt.ly/zwdojXRT). Передбачається, що ця база даних 

буде зручною для всіх зацікавлених сторін і дасть можливість статистично 

аналізувати масив судових рішень та напрацьовувати рекомендації. За 

допомогою статистичного багатофакторного аналізу та алгоритмів машинного 

навчання планується виокремити основні фактори, які впливають на 

ефективність розгляду судом приватно-правових справ. Наразі реєстр судових 

рішень налічує понад 108 мільйонів документів. Це фактично текстові файли, які 

необхідно перетворити на статистичну базу даних. І це справжній виклик, який 

практично неможливо вирішити без використання алгоритмів машинного 

навчання. Перетворення неструктурованих текстових даних у статистичний 
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масив дозволить використовувати їх для аналізу науковцям, журналістам, 

державним службовцям, політикам та всім охочим і зробить судову систему 

дійсно прозорою. 

Для того, щоб виконати статистичний аналіз текстового документа, ми 

повинні знайти певне категоріальне/числове представлення тексту. Типовим 

підходом є використання методів навчання з учителем, які зазвичай 

передбачають необхідність ручного маркування певного набору юридичних 

документів. Такі мітки можуть варіюватися залежно від мети дослідника. 

У нашому випадку нас цікавить прогноз рішення суду першої інстанції, чи 

буде справа розглядатися в апеляційному суді і яким буде його результат. Таким 

чином, наші мітки є категоріальними змінними, що описують вищезгадані 

ознаки. Алгоритми, які використовуються в таких ситуаціях, – це алгоритми 

класифікації з учителем, такі як логістична регресія, дерево рішень або 

випадковий ліс. 

Можна також розглянути інші типи міток. Наприклад, хтось може бути 

зацікавлений у пошуку фрагментів документа, що описують певні аспекти 

контракту, наприклад, конкретні зобов'язання. У цьому випадку ми маємо справу 

з так званою проблемою розпізнавання іменованих об'єктів NER. Це типова 

проблема для обробки природної мови. Зазвичай її вирішують за допомогою 

рекурентних нейронних мереж. Такі алгоритми послідовно обробляють кожну 

вхідну лексему (зазвичай слово) і генерують вихідний символ для кожної 

лексеми. Наприклад, припустимо, що ми хочемо витягти кожну згадку про 

присяжних у судовому процесі. Маємо речення: «Ваша честь, члени журі, мене 

звуть Джон, і я представляю відповідача у цій справі». Алгоритм NER видасть 

послідовність вихідних символів типу N, N, B, N, N, N, E, N, N, N. Тут "N" 

означає, що лексема не є ні початком, ні кінцем сутності, про яку йде мова, "B" 

вказує на початок, а "E" – на кінець сутності. У нашому прикладі третє слово 

("члени") позначено літерою "В", що означає, що воно є початком сутності, а 

шосте слово ("журі") позначено літерою "Е". Це означає, що всі слова між ними 

("члени журі") складають сутність. Таким чином ми можемо витягувати будь-які 

фрагменти тексту з документа. 

Раніше типовими алгоритмами для NER були рекурентні нейронні мережі. 

Однак після фундаментальної роботи (Vaswani et al., 2017), опублікованої 

групою дослідників з Google, рекурентні нейронні мережі були витіснені 

трансформерами - іншим класом алгоритмів, які перевершили рекурентні 

нейронні мережі в задачах NER та класифікації і дали початок серії генеративних 

алгоритмів, з яких ChatGPT є найяскравішим прикладом. Ми дотримуємося 

простішого підходу. По-перше, розробляємо маркований набір даних. Набір 

даних містить як категоріальні, так і текстові дані. Потім ми застосовуємо 

декілька класичних алгоритмів машинного навчання для аналізу категоріальних 

даних.  

Розробка належного набору даних є важливим кроком, який визначає 

результат будь-якого статистичного аналізу з використанням алгоритмів 

машинного навчання. В сфері юриспруденції для обробки природної мови існує 
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безліч еталонних наборів даних, таких як (Katz et al., 2023) та (Merchant and 

Pande, 2018). Типовою є розробка спеціального набору даних для конкретної, 

вузької мети. Для наших цілей важливо мати алгоритм, здатний обробляти 

тексти українською. Саме тому ми розробили власний набір даних. 

Загалом база документів, пов'язаних із судовими процесами, налічує понад 

100 мільйонів документів. База не доступна як цілісний набір даних. Замість 

цього ми можемо завантажити лише окремі документи. Ми завантажили вибірку 

з близько 360 000 документів, датованих 2022 роком (з близько 8 мільйонів за 

цей рік), що відповідає близько 150 000 конкретних справ. Розподіл кількості 

документів у кожній справі зображено на гістограмі (Рисунок 1а). 

 

(a) Кількість документів у справі (b) Кількість символів у документі 

Рис. 1. Особливості кейсів 

 

Середня кількість символів у документі становить 20000 зі стандартним 

відхиленням 18600. Розподіл символів ми можемо побачити на гістограмі 

(Рисунок 1b). 

Доступні також деякі додаткові дані. Для кожної справи ми знаємо 

унікальний ідентифікатор справи, тип рішення, деякі категорії вищого рівня. Для 

кожного документа відомі дата відкриття, дата винесення рішення, інформація 

про суддю. Все інше потрібно витягувати з документів. Файли документів 

доступні у форматі rtf, тому нам довелося конвертувати їх у формат html. Ми 

використовували базу даних MySQL для збереження документів і справ. 

Для того, щоб використовувати будь-яку техніку навчання з учителем, чи 

то класичний алгоритм, чи то алгоритм глибокого навчання, нам потрібні мітки 

для навчання алгоритму. Зазвичай маркування є найбільш трудомісткою 

частиною NLP-проекту (див. [2], [3]). 

Для маркування набору даних ми створили спеціальне програмне 

забезпечення, яке дозволяє ручне редагування. Ми промаркували понад 1000 

випадків і відібрали деякі категоріальні/числові змінні для аналізу класичними 

алгоритмами машинного навчання, а деякі текстові змінні – для подальшого 

аналізу за допомогою методів глибинного навчання NLP. 
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Таблиці 1 

Категоріальні/числові змінні мають наступний вигляд: 
Змінна Тип Діапазон значень 

Рішення категоріа

льний 

"Відхилено", "Задоволений 

повністю", "Задоволений 

частково", "Повернуто", 

"Залишено без розгляду", 

"Закрито" 

Апеляція категоріа

льний 

"Скасувати рішення 1-ї інстанції 

в силі", "Залишити рішення 1-ї 

інстанції в силі", "Не оскаржено", 

"Частково скасовано" 

Касація категоріа

льний 

"Скасувати рішення 1-ї 

інстанції", "Залишити рішення 1-

ї інстанції в силі", "Не 

оскаржено" 

Провадження категоріа

льний 

"Загальне", "Спрощене", 

"Наказне", "Комбіноване" 

Негайне виконання булевий Ні, Так 

Судовий контроль за виконанням 

рішення 

булевий Ні, Так 

Зловживання процесуальними правами булевий Ні, Так 

Заочний розгляд булевий Ні, Так 

Припинення судового процесу булевий Ні, Так 

Участь ВПО булевий Ні, Так 

Сума позову Числовий 0 - ∞ 

Дата відкриття справи дата ЧЧ.ММ.РРРР 

Дата закінчення справи дата ЧЧ.ММ.РРРР 

Витрати числовий 0 - ∞ 

 

Текстові змінні є такими: 

змінна   середня довжина 

позивач   12300 

відповідач   12300 

позовна заява   12300 

обґрунтування претензії   12300 

відповідь   12300 

рішення   12300 

мотивація рішень    12300 

 

Наявні в нашому розпорядженні категоріальні дані можуть бути 

проаналізовані за допомогою стандартних статистичних інструментів, таких як 

таблиці спряженості, гістограми, діаграми тощо. Ми можемо проводити різні 

статистичні тести. Але на даний момент ми маємо лише пілотну вибірку, що 

складається з 1221 спостереження, в якій є похибки та відсутні деякі відповіді.  
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Дуже цікаво проаналізувати узгодженість аналогічних справ з точки зору 

активності позивача, тобто чи подавав позивач скаргу на розгляд до суду 

апеляційної інстанції, чи ні. Це завдання є досить складним і потребує 

додаткової інформації з тексту справи.  

У багатьох ситуаціях варто візуалізувати таку інформацію за допомогою 

графіків. Наприклад, на рисунку 2 показано розподіл справ з різними рішеннями 

1-ї інстанції залежно від ситуації в апеляційному суді. 

 

 
Рис. 2. Розподіл справ за рішенням 1-ї інстанції  

та в апеляційному суді 

 

Цікаво, чи існує суттєва різниця в тривалості розгляду справ за різними 

типами проваджень. Серед наявних 855 справ немає жодної справи з наказним 

або комбінованим типом провадження, тому ми можемо порівняти лише справи 

із загальним та спрощеним провадженням. Погляньмо на їхні коробчасті 

діаграми та порівняймо гістограму тривалості (Рисунок 3) 

Рис. 3. Коробчасті діаграми та гістограми тривалості судових 

розглядів для загальних та спрощених проваджень 

 

Як видно з рисунку 3, можна очікувати, що існують суттєві відмінності в 

тривалості розгляду справ у загальному та спрощеному судочинстві. Зокрема, ми 

бачимо, що в загальному провадженні лише 25% справ тривають менше 81 дня. 

У спрощеному провадженні 75% справ тривають менше 98 днів. Можна 

очікувати, що в середньому тривалість розгляду справ у спрощеному 

провадженні буде майже в 4 рази меншою, ніж у загальному. 
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Запуск t-тесту Велша для двох вибірок дає наступні результати: t = 5.8, 

df = 62.2, p-value = 2.4e-07. Альтернативна гіпотеза полягає в наступному: 

істинна різниця в середніх між групою “Загальне провадження” та групою 

“Спрощене провадження” не дорівнює 0. Отже, ці дані не є достатнім доказом 

рівності середніх тривалостей для загального та спрощеного проваджень.  

Крім того, для конкретних, заздалегідь обраних завдань, ми плануємо 

розробити інтерфейс, який генеруватиме певну стандартну статистику. Це дасть 

змогу, наприклад, з'ясувати, чи є конкретні обставини (судові помилки) в 

рішеннях суду першої інстанції з урахуванням справ зазначеної категорії, які 

були переглянуті в апеляційному та/або касаційному порядку. Такі результати 

дадуть можливість перевірити ефективність та послідовність судової системи. 

Застосування автоматизованої обробки великих масивів даних державних 

реєстрів судових рішень та даних судової статистики надасть можливість за 

допомогою спеціального програмного забезпечення виявляти стійкі 

закономірності та причини неефективного функціонування судової системи; 

прогнозувати зміни кількості справ, складу учасників, розміру судових витрат та 

інших обставин, що безпосередньо впливають на належне функціонування 

судової системи; забезпечувати рівний доступ до правосуддя для всіх. Отримати 

такі дані за допомогою виключно людських ресурсів неможливо, тому слід 

активніше досліджувати та застосовувати можливості використання алгоритмів 

машинного навчання.  

Ці дослідження [1] буде продовжено у межах українсько-шведського 

проєкту «Legal Case Law Analytics: Exploring Big Data Insights through AI-Driven 

Statistical Modeling». Він спрямований на дослідження інноваційних 

інструментів аналізу великих масивів даних судових рішень в Єдиному 

державному реєстрі з метою їх узагальнення, а також застосування сучасних 

статистичних методів і методів штучного інтелекту. Це забезпечить об’єктивне 

розуміння ефективності судової системи та дозволить краще розподіляти 

ресурси й зміцнювати суспільну довіру. 
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Зі зростанням глобальної кількості користувачів інтернету збільшується й 

обсяг даних, які можна збирати, організовувати та використовувати в різних 

сферах. Це зростання обсягу даних підкреслює зростаючий попит на фахівців, 

які володіють навичками в галузі науки про дані та аналізу. Така експертиза є 

незамінною в різних секторах, включаючи корпоративні організації, навчальні 

заклади, медичні установи та науково-дослідні інститути. Внесок фахівців із 

даних у цих сферах значно впливає на суспільну динаміку та повсякденне життя. 

Наприклад, результати досліджень щодо продажу товарів визначають 

необхідність їх вдосконалення або припинення виробництва, що, в свою чергу, 

впливає на споживчий досвід і ринкові тренди. Навички, необхідні людям та 

бізнесу для успіху, постійно змінюються.  

Сучасні наукові дослідження демонструють різноманітність підходів до 

використання R у різних наукових та прикладних галузях, підкреслюючи його 

універсальність як інструменту для аналізу даних, статистики та програмування. 

Огляд публікацій, що стосується використання R для аналізу даних, 

програмування та статистики, охоплює широкий спектр наукових праць, що 

демонструють різноманітність підходів та застосувань цього потужного 

інструменту. Сучасні дослідження підкреслюють широкий спектр застосувань 

мови R у науці й прикладних галузях, що доводить її універсальність для аналізу, 

статистики та програмування. Книги, як "An Introduction to Statistical Learning 

with Applications in R" [1] та "Empirical Research in Economics: Growing up with 

R" [2], розкривають ключові аспекти R для аналізу та моделювання, зокрема в 

економічних дослідженнях. Також сучасні дослідження ілюструють глибокі 

можливості R та Python у статистичному аналізі, машинному навчанні та 
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